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KLASIFIKACIJA OFETINA JUGDSLAVIJE FREMA
STRUKTURI PRESUDBENCG KRIMINALITETA

CLASSIFICATION OF YUGOSLAV COMMUNES ACCORDING TO STRUCTURE OF
CRIMIMALITY: This paper presents a wmethod of classification o!
Yugoslav communes according to structure of criminality. Serving a:
input are the data on adult sentenced offenders of 21 kinds of crim-
inal offences by Yugosiav communes in 1985. The main problem we came

3cross was classification of a large number of units into a rela-
tively small number of classes. The initial step was to classify 52t
communes intoc & smaller number of non-folding classes. The SAS

programme package - FASTCLUS procedure was used in the experiment.
This procedure is theoretically based on a well-known "K-mean' algo-
rithm (Hartigan, 1975). Resides that, an attempt was made to cross
apriori and aposteriori classification of communes. The «c¢crosing is
solved using two SAS procedures: PROC TREE and PROC FRER. Special
attention was paid to outliers, as they were expected to be consid-
erably numerous. Yugoslav communes were clustered into four clus-
ters. The clusters are rather uniform with 120, 144, 116 and 144
communes with approximately equal vadius and similar veciprocal dis-
tances. The characteristic of the first cluster are the offences
against Life and limb, honour and reputation. The second cluster are
the offences against property, the third cluster are the offences
against economy and the characteristic of the four cluster are the
traffic offances.

u¥aD

Istraiivanje kriminaliteta baziva se na dva globalna
metodolotka pristupa. Frvi je case-study pristup koji je Firoko
zastupljen u avim istrafivaniima, i to zato $to je izvrSenje delikta
od strane jednog lica usko vezano za individualnost izvr&ioca, &to
se najbolje ogleda kvoz individualizaciju sankcije u odnosu i na

* FPomod pri primeni SAS-paketa programa: Rorka Vujnovid,
Institut za statistiku
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delo . na izvr&ioca, kao i kvoz individualizaciju resocijatizacije
za svakog u€inioca. § druge strane, kriminalitet je masavna
dru$tvena pojava, pa je u fenomenclofkom smislu njegove sagledavanje
zasnovano na kvantitativnim metodama. '

Fodaci kojii su posluZili kao input za klasifikaciju‘op§tina
Jugostlavije prema strukturi presudenog kviminaliteta é&ine deo
statistickog istraZivanja kriminaliteta. Sistem statistike
kriminaliteta obuhvata istraZiivanja o prijavijenim, optufenim i
osudenim maloletnim i punoletnim u€iniocima kriviénih dela, kao | o
prijavijenim, optufenim i osudenim u€iniocima privrednib prestupa.
Sistem je baziran na jedinstvenim metodoloskim osnovama, $to
podrazumeva jedinstvenu: jedinicu goswatvanja (to je uvek lice),
izvestajnu Jedinicu {nadleini pravosudni organ), metod prikupljanija
podataka (popis), wvremenski presek (godi¥nje istrativanje). S
obzirom na jedinstveno metodolo¥ko refenje oviam sistemom obezbedena
je uporedivost sagledavanija kriminaliteta Ci to pojedinih
kategorija: maloletnifkog, punoletnifkog, privredno-prestupnog)
kroz sve faze u postupku, od prijave, preko optufenja do osude.

Cili uspostavlijanja ovakao koncipiranog sistema statistike
kriminaliteta pre svega je fenomencloéki | sastcji se u sagledavanju
obima i pojavnih oblika kriminaliteta na sviae teritorijalnim nivoima
u  zemlji (od opstine do SFRJ u celinid). U okvir ovog apsteg cilja
uklapa se i sagledavanie funkcionisanja pravosudnog sistema, socio-
ekonomski profil udinilaca kriviégnih dela, druftvene postedice
kyiminaliteta, zadtita gradana | imovine, jednom vre&ju, socio-
patolodki profit druftva, naravno, omeden s jedne strane, €injenicom
da obuhvata samo vegistrovani kviminalitet, i ¢ druge, &injenicom da
obuhvata samo kviviéna dela, a ne i ostale pojave koje su van domena
kriviénog zakonodavstva (prekvr%aje i druge pocjave koje wisu zakonski
requlisane, a nespornoc su pastolo¥ke, i koje se kredu u dimenzijama
movralnih kategorija).

Kao ilustraciju ¥fireg statisti‘kog zna¢aja istrafivanja
kriminatiteta noie poslufiti kontrola popisa stanovniftva u
Siedinjeninm amerikim drfavama. Jedan od zvnafajnijih kriterijuma za
ocenu kvaliteta popisne grade e i stopa kriminaliteta u datom
podru€ju, jer je nesporna wnegativno korelirana veza izmedu
kriminogene situacije pojedinca i velevantnosti prikupljenih

podataka, tj. 5to je stepen u€e¥da u kriminalitetu wvedi, kvalitet
prikupljenih podataka je, Jjazno, manji.

Druftvenie potrebe za podacima statistike kriminaliteta nisu
ogvanifene samo na korisnike iz pravosudnih ovgana. Formiranje slike .
jednog druftva u celini nemogude je sprovesti bez podataka o
kvriminalitetu. Inacajnija virednost kriminaliteta sasvim jasno
ukazuje na kretanja u dru¥tvu. Kriminalitet, jasno, wne moie ni u kom
slu€aju biti uzvrok bilo kakve krize u druftvu, ved je on proizvad
krize s tim 3to kriminalitet svojim povratnim uticajem itekako
pojatava napetost u dru¥tvu. Stoga je drué$tvena poireba za pracdenjem
kriminaliteta i to putem kvantitativnih metoda sasvim oéigledna.
Ilustracije radi, a i vadi obezbedivanja reda veliéine pojave koju
ovde detaljnije vazmatramo, evo nekih osnovnih pokazatelja. U 1985,
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godini u SFR Jugoszlaviji bhilo je ukupno osudeno {07593 punolet
ufinioca kviviénih dela. Iz prvog kavtograma vidi se da ih

najvise bilo u SR Srbhiji~teritoriji SR Srbije wvan teritorija S
(33221) i u SH Hrvatsgkoj] (24246) . Fosmatrano prema sta
kriminaliteta koja predstavlija odnos izmedu broja osuden
punoletnika | broja puncletnog stanovnidtva i to u promilima {(dru
kartogram) vidi se da je ova stopa bila najveda u SR Sloveniji (o
19y, a zatim u SR fvbiji-teritoriji SR Svbije van teritorija §
{oko 8) itd. Frema tome, radi se o dosta masovnoj druftwvenoj pojav

Kartogram 1. SFR Jugoslavija
Osudjena punoletna lica-ucinioci krivicnih dela, 1985
' (apsolutne vrednost)
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Kartogram 1. SFR Jugoslavija
Osudjena punoletna lica-ucinioci krivicnih dela, 1985
(stopa kriminaliteta)
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Osnov za vazmi%ljanje o izvadi ovog vrada predstawljs pregled
stope kriminaliteta u op3tinama Jugosiavije za tri godine koji je
objaviien u seriji Radni dokumenti Saveznog zavoda za statistiku. 3]
ovom pregledu vrZfeno je izrafunavanje stope presudenog kriminaliteta
K

DENQYNE_DEFINICIE

na  svakih 1.000 stanovnika. Uzeti 4, dakle, u obzir zvi maloletni
2ji su bili osudeni za to delo

i punoletni uéinioci kvividnih dela
i to prema opftini-mestu izvrienja dela i bili su stavljani u ndnos
pyema ukupnom broju stavnovinika date opftine. Ovakav pregled cziope

kriminaliteta pokazrao je, kao prvo, da poctoje veoma velike razlike
u veli€ini ove stope u Jugoslaviji (primera radi, najvi%a stopa bila
je u  opftini Ljubljana-Cantar i iznosila je oko 24 osudenih
kKviminalaca na svakih 1.000 stanovnika, a najnifa je bila u op&tini
Srbica (SAF Kosovo) gde je iznosila 0.48 osudenih na swvakih hiljadu
stanovnikal). Kao drugo, rezultati u ovom prikazu nametnuli su
razmisljanje o utvrdivanju postojanja sliénosti izmedu pojedinih
opstina u Jugoslaviji prema strukturi kviminaliteta, jer je utvrdeno
da postoje znadajne vazlike u veliéini stope kriminatiteta, ali nije
obezbedeno sagledavanje prema strukturi kriminaliteta.
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U wuvodnom delu naglasili swo da je jedinica posmatranija
sistemu statistike kriminaliteta uvek lice. Zavisno od faza
postupku to mogu biti prijavijena lica, optufena lica ili osude)
lica. Zavisno od godina fivota to mogu biti maloletna i punolet
lica, s obzirom da zakon drugaéije tretira ove dve kategorije.
ocdnosu na status, to mogu biti fiziéka lica, odgovorna ‘lica i prawvi
lica. Uzimajudi u obzir wvrstu delikta, to mogu biti u&inioc
krivignih dela i u€inioci privrednih prestupa. U svakom stuéa,
uvek se radi o licu kao jedinici posmatranja, a ne o delu ¢(bilo ¢
je ve€ o krivitnom delu ili o privrednom prestupu). U ovom radu :
jedinicu posmatranja upotrebidemo termin ‘"kriminalac”, iako owv:
pojam ima znatno Fire i tefe znaéenje, ali demo ga koristii
konciznosti radi. Kriminalac, dakle, u ovom radu je svako punolety
fizitko Llice koje je biio osudeno kao izvr¥ilac nekog kriviénc
dela. OGOsnovne kowmponente su: punoletnik, fizi¢ko Lice, izvrgile
kirivitnog dela, progla$en krivim od strane suda pravnosna¥ne
prasudom.

Kriminalci su iskazani prema op$tinama i to prema op&tinama
kojima su izvr¥ili kriviéno delo za koje su bili osudeni, a ne pren
opstinama gde imaju bhoravi¥te. Smatrali smo da je znaty
relevantnije mesto izvrZenja dela, nego mesto prebivalista,
obzirom da nas implicitno interesuje kriminogena situacija r
nivoima opXftina.

Kao wvarijable oznadene su pojedine wvrste kriviénih dela
Grupisanje krivitnih dela u grupe izvrieno je Kriviénim zakonom SFR
i kvivignim zakonima SR-SAF. Takvih grupa kriviénih dela ima 21 i ¢
su:,

KRIVIENA DELA FPROTIV: .

1) Osnova =socijalistitkog samoupvavnog dru$tvenog uredenja
bezbednosti SFRJ .
2) Eoveénosti i medunarodnog prava

3) OruZanih snaga SFRJ

4) %fivota i tela

5) Sloboda i prava £oveka i gradana

&) Samoupravlijanja

7) Radnih odnosa

8) #asti i ugleda

?) Dostojanstva [i€nosti i morvala

{0) Braka i povrodice

114) Zdraviia Ljudi

12) Frivrede

f3) Druftvene imovine

14) Frivatne itmovine

12) Op%ste sigurnosti Ljudi i imovine

16) Bezbednosti javnog saobracaja

17) Fravosuda

i8) Javnog veda i pravnog sacbradaja

19) SluZbene duinosti
20) Spomenika kulture, arhivskog materijala i privodne retkosti
21) Kriviénes dela iz posebnih zakona
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Kriminalitet se mo¥e grupisati na slidan nalin, prems

kartakteristikama dela i u manji bvoj grupa (npr: pvivredni, koji
obuhvata tri gvupe kriviénih dela, politiéki, krvni, saobradajni
itd). U ovom radu odiuéili smo se za ovoliki broj varijabli (znadi
24y da bismo obezbedili bogatije razvrstavanje kriminalaca prema

pojedinim arupama kriviégnih dela.

Korisdeni su podaci o osudenim kriminalcima prema op¥tinama-
mestu izvr¥enja dela i prema grupi kriviénog dela u 1985, godini.
Dakle, radi se o podacima iz 1985. s obzivom da, u ‘trenutku izrade
ovog rada, podaci za 1986. nisu bili dostupni.

EQLAZNE_BIEQIEZE

Krenuli smo od tri osnovoe hipoteze:
FRVA HIFOTEZA

Na osnovu podataka statistike kriminaliteta, kaoc i na osnovu
dosada¥njeg saznanja o strukturi kyiminaliteta, do¥li smo do
naizgled paradoksalnog zaklju€kas da  je struktuvrae kviminaliteta u
najrazvijenim i najnevazvijenim sredinama veoma bliska. Nesporno je
da ekonomski razvoj uti€e na kriminalitet, i to kako na obim tako i
na vrstu kriminaliteta. Ovo je najvidljive u fazi prelaska jednog
dru$tvenog segmenta iz srednje u razvijene, jer se umesto dotada
preovliadujudih krvnih delikata pojavijuje sve vi%e i vise imovinskih
delikata. Kada je vref o Jugoslaviji, pretpostavili smo da je
struktura kriminaliteta u opstinama Slovenije dosta sli€na strukturi
kriminaliteta na Kosovu, i to zato $to, krajnje pojednostavlijenao
govovedi, u Sloveniji ima dosta, pa se krade, a mna Kosovu wnema
mnogo, pa se opet krade.

DRUGA HIFOTEZA

Fosli smo od pretpostavke da demo imati dosta outlier-a, tj,
onih jedinica koje drasticno odskaédu od svih ostalih. Naime, ima
opstina u Jugoslaviji gde je bilo svega 3-4 kriminalca, pa je sasvim
jasno da je distyibucija ovako malog broja na 21 varijablu nemoguda,
te je samim tim struktura u samom startu poremedena. Drugi razloyg
zasto zmo smatvali da demo imati dosta ocutlier-a nalazi se u  towe
2to ima op%tina koje su ekonomski centri u pravom smislu te vedi, pa
je samim tim bilo logi¢vno pretpostaviti da de se kriminalci
grupisati uglavnom oko privrirednog kriminalitets, tto de naravno
izazvati poremedaj i takve opftine izbaciti iz preovliadujudih
klastera. '

TRECA HIFOTEZA
Fosli smo od pretpostavke da ekonomski mnive razvoja jedne

opitine utice mna strukturu kvriminaliteta, te smo na osnovu toga
zakljué€ili da ¢e najvedi broj opétina iz svake pojedine republike
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biti grupisan u  je2dnom klasteru, dok de ostale (veoma mali broj)
it razvrstane u dvuge klastere. Drugim redima, po¥li zmo od
hipoteze da u opftinama u okviru Jjedne republike-pokrajine ne
postoji znafajnija rvazlike u  strukturi kvriminaliteta, a da se
razlikuju strukture kriminaliteta u opftinama razli&itih republika.

CILJ_RADA

Cilj ovog vrada je ‘*rastruk. Frvi e, naravno, provera
polaznih hipoteza. Drugi, €istoc metodoloski, sastaji se u testiranju
odgovarajudih statistic¢kih metoda u sagledavanju jedne specifiéne
sojave kac Fto je to kriminalitet. Najzad, all ne i kao poslednie
p0o rangu, ovaj vad ima za cCilj proveru primenjenih metodolo¥kih
refenja, kako bi se obezbedila £wrsta osnova za izradu znatno
kompieksnijeg pristupa sagledavanju kvriminaliteta prema opitinama, i
to ne gamo sitvukture kviminalitata, wed uzrimajudi u obzir i mivo
razvijenosti opftina.

SEMOYNE_NARQMENE _0_NUME

KLASTETLOVAN I

Brojnost Einjenica | keoantleksnost medusobnih odnosa nejtedde
ne omequdavaliu da ze divektaiw  uodavanjem sazna nesto vike o
fizickom i dubhovnom Eovekovom okrufenju. Klagifikavanjem se

Einjeniéni fond svodi na., za “aveba, gavliadive dimenzije.

Klasifikovanje, u najéirem smislu te reéi, je vazwrstavanje
zlemenata posmatrancg skupa na podskupove. Kada se rvadi o
razvrstavanju na osnovu niza kvantitativnih obetlefja | po stirogo
definisanim pravilima anda aqovorimo o numerigkom klasifikovanju.
ObeleZja kojim se opredeljuje klasifikacija mogu da se uzimaju u
obzir jedno po jedno {moncotetidko klasifikovanie) il zajedno
{politatifkc kiasifikovanje! pri  Eemu se rvespektuju i wmedusobne
relacije obelefja, a ne gamo njihove pojedinadne vreadnosti.

Metode politstifkog numevifkog klasifikovanja se zovu wmetode
automatskog klasifikovania.

Hijerarhiiske metode auntonat g klasifikevanja su pogodne
manje. skupove (do 199 elamenatad. Razlikuju se grupifude (palaxi se
cd elemenatz), spajajufe (polazi se od ¢itavog ckupa), pripajajude,
pretirafujude itd. Oznovna ideja hijerarhijskog klasifikovanja Jje
dobijanje klasa mna wedem broju hijerarhijskih nivoa. Klase jednog
hijerarhijskog preseka tj. jedrog nivoa se po pravilu ne preklapaju.
Same manji broj wvrlo zpecifi&nih algoritama vodi preklapajucdin
klasifikacijama u okviru | istog hijeravhijskog nivoa iLli
preklapajudim nehijerarhijskim klagifikacijama.
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Za klasifikovanje velikog broja Jjedinica koriste s2 posebni

alagoritmi uglavnom zasnovani mna pridvuiivanju elemenata tipiténim
ealementima i/ili pretrafivanju svih magudih podela wna unapred
fiksiran broj klasa. Na ovim principima su zasnavani 'K-mean'
algovitam, 'Isodata’ algoritam ‘Leader’ algoritam 'Fastclas!

algoritan itd.

Glavna prepreka girokoj oYy imeni metoda numer i&kog
klasifikovanja sastojala se u veocma komplikovanim i glomaznim
rafunzskim procedurama, koja je novim modnim i brzim rafunarima i,
pogotovy, proizvodnjaom gotovih softwerskih refenjs od sredine
sedamdesetih godina prakti&no odstranjena. Danas postoje veoma
operativni paketi Eak i za wini vafunare tako da numeriko

kilasifikovanje od te

=ov | jske  teme matematiifke statiztike postaje
jedna od naj¥ive prakt

Eno upatrebljavanih tehnika.

Fofev od 1937 godine kada je izdata prva monografija na owvu

=@ (Tyron:Clustering fnalysis) preko povedane produkci je
monografija i udibenika tockom Sesdesetih | sedamdesetih godina pa do
dana%viih dana kada imamo nekolike hiljada naslova iz ove oblasti u

svetsko} literaturi, wniz specijalizovanih ¢asopisa i struénih
udrufenja, razvoj numerifkog klasifikovanja je sve vreme bio tesno
povezan sa razli€itim prakti€nim problemima.

Kada govorimo o primeni onda treba pomenuti da razloge za
aplicivanje metoda numevickog klasifikovanja Good (Botrology of
botrology, 19265 wvidi u mentalnom razjafnjavanju i uprosdennj
komunikaciji, otkrivanju wovih oblasti istrafivanja, planiranju
organizacionih struktura, proveri hipoteza i uffenja i Zale radi. Mi
hismo radije sve vazloge podelili mna operativne i analiticke;
spevativne ‘klasifikovanje je u  funkciji neposvyednog cilja =
planivranja rasporeda vatrogasnih stanica, detekciji Jjednakoznadedih
frekvencija mna satelitskim snimcima, stratifikovanju za potrebe
uzovrka itd, dok analititko po pravilu =zlu¥i za generisanje | proveru
hipoteza.

U ovom radu j= klasifikovanje primenjeno u analitifke gsvrhe -
radi provere postavlijenih i generisanja novih hipoteza. HMNaravno u
iz*oj prcblematici i istom tehnikom mogli smo idi i na operativno
kiasifikovanje sa ciljem npr. definisanja posebnih pravaca akcije u
razli€itim kriminogenim stratumima.

MEIQE.KLAIIEIKQYANIA

Oznovni  problem s5a kojim smo se suofili u ovom vadu je bio
klasifikovanje velikog broja jedinica <(op&tina) u vrelativno  mali
broj klasa. Kako je u pitanju pojava koja jo¥ uvek nije u dovoljnoj
mevi izufena, u ovo] fazi istrafivanja nas je najvize interesovalo
da je na dovoljno detaljan naéin opifemo.

Folazedi od osnovnih tipova grupisanja (klasterizanjal:
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~-hijerarhijsko grupisanje,

-nepreklapajude grupisanje u disjhnkfne klase Cija unija daie ¢
skup koji 5 klazifikuje),

~preklapajude grupiganje, i
-fazi grupisanje,

i mogudnosti keje nam daju metode automatskog klasifikovanja 2
sumarno prikazivanje nekih pojava, odlu€ili smo se da u prvom kovak
razvrstamo sve jedinice (528 op&tinal) u manji broj nepreklapajudi
klasa. Nakon take dobijenih rerultata mofemo vazmibljati o dalji
analitickim 2ksper ‘nentima.

Za ekzperiment Jje koridcden SAS paket programa, odnosn
procedura FASTCLUS. U matematiZko) notaciji mi smo po¥li od matric
podataka za N=S28 opitina u kojima je izmereno ufedde 21 wrst
delikata u strukt: akupno presudencog kriminala:

X4 X2 X3 “an
e x{,1 x1,2 x4,3 ...
e 2,14 xz,: x2,3 PPN
el xZ,f x3,2 x3,3 ...
aN xN, 4 =N, 2 xN, 3 .. z2M, 21
Ova procedura je teorijski oslonjena na dobro poznate ‘'k-mean’

algoritam (MacQueen, 1967) i 'leader' algoritam (Havtigan, 1975) i
odvija se u Cetivi koraka:

f. Izdvaliaiu se :lasterska Jjezgra kao prva aproksimacija
klasterskih centroida. Sama inicijalizacija jezgara je viSestepens
procedura u kojoj se ved izabrano jezgro menja ukoliko vova jedinica

'ek' koja ulazi u vafun i najbli%a je nekom jezgru 'S ima veda
codstojanje od najblifeg jezara jezqgvu 'J' nego samo jezgro 'J'.
Ukoliko se desi da 'ek’ ne zadovolji ovaj uslov za

promevisanie u jezgro koje slufi kao inicijalni klasterski centraoid,
ono se podvrgava j0o% jednom testu. Mova jedinica 'ek' wmenja sebi
najblife jezgvro 'J' ukoliko je najwanje odstojanje od svih ostalih
jezgara osim najblifeqg jezgra 'd' vede od 'ek' nego od 'J'.

2. Jedinice koje se ne izdvajaju kao klasterska Jjezgra se
pridvuZuju najblifem Jjezgru, formivaju klasu €iji centroid postaje
NOVO jezgro.



2. Kada sve jedinice skupa koji se tlasifikuje produ prvu
inspeksiju, klasterska jezgra se zamenjuju klasterskim centroidima.
Ovakva procedura se ponavlja dok promene u vrednostima jezgara,
odnosno centroida ne postanu zanemarljive ili jednake nuli.

4. Konaéne klase se formiraju pridrufivanjem jedinica
konaénim jezgrima.

Kao mera odstojanja izmedu jezgra i jedinice i izmedu jezgara
se uzima Euklidsko odstoianje.

Ovako definisana procedura je izrazito efikasna za otkrivanje
tzv 'outlier'-a, adnosno jedinica koje se bitno razlikuju od celog
skupa koji se klasifikuje i koje €esto u praksi mogu da prouzrokuju
veliks pvoblems.

i

Mi smo se u vadu zusveli sa nekoliko 'outliers’'-a koji nisu
bitno uticali wna opis2 klasa, ali €ije izdvajanje je samo po sebi
bilo informativno.,

Ssim  toge mapravijen je pokufaj ukr&tanja apviorne i
aposteriorne klaszsifikacije opftina. Uslovno, samo za potrebe ove
di -ku_ﬂ;e deno

al klasifikaciju ann nekin metodom automatskog

dobij
kiasifikovanja zvati AFCSTERIORNA klasifikacija jer je izvedena
nakon $to su podaci X{, X2, ... XN o jedinicama 'ek' obezbedeni,

5) kilasifikaciju koja je postojala nezavisno od merenja
varijabii Xt, X2, ... XN na jedinicama 'ek' zvati APRIORNA.

Nije potrebno nabrajati mogude vazloge za poredenje apriornih
i aposteriornih klasifikacija. U ovom radu je izvrfenc takvo
poredenie klasifikacije strukture presudenog kriminala kaa
aposteriorne klasifikacije sa apriornom klasifikacijom op¥tina po SR
I SaF. Dobijeni vrezultati su detaljnije komentarisani u poglavlju
posvecenom vezultatima. Na ovom westu demo samo ukratko opisati
postupax  direktnog ukr¥tanja apriorne | aposteriorne klasifikacije
kovisdenjem dve TAT proced

@

Ukritanje je refevnio upotvebom dve SAS procedure: FROC TREE,
kojom je iz hijevarhije izdvojena jedna disjunktna klasifikacija za
unapred zadatim brojem klasa | FROC FRER, kojom jeo dobijens
korelaciona tabela.

U prvom koraku upotrebili smo grubo klasifikovanje opftina u
samo €2tivi klastera. Dobijena su éetirvi uJednaCena klastera sa
120, §46, 116 i 146 opstina redom 5& priblifino jednakim radijusom i
priblifno jednakim medusobnim distancama (vidi Kartogram 2).

169



Frvi  klaster karakterize visoko udesde slededih aqr
kvrivignih dela: pvotiv Zivota i tela, slododa i prava &ovek
gradana i €asti i ugleda. Ove tri grupe su bile najizraZenije, do
tom klasteru wveoma su wmalo zastupljena krividna dela PO
privrede, privatne i druftvene imovine. Ovajl klaster se
definisat: tao slika zaostalih odnosa u op¥tinama koje
sa¢injavaju, jer su preteini krvni delikti kao i dela iz kojih
delikti izrastaju. Maime, najéesce povredivanju Zivota i t
prethodi vredanje, tatnije refeno kriviéna dela uvrede i klev
koja su mnajzastupljenija u grupi dela protiv &asti i ugle
Majzastupljenije delo u grupi dela protiv sloboda i prava fovek
gradana je pretnja ugrofavanjem sigurnosti pojedinca, a to delo
takode usko povezano uz povrede po Zivot | telo. Ovaj klast
dakte, mogli biswmo vnazvati "balkanski®™ klaster, i to zato 5to
karakterife tradicionalni balkanski kriminalitet, gde dela pvo
imovine nisu zastupljena, ali zato jesu krvni delikti. Eti¢gke v
u op&tinama koje sadinjavaju ovaj klaster specifi€ne su za balkans
podrugjes, jer je greh ukrasti ali ne i povrediti.

U ovom klasteruy dominivaju op¥tine iz SR Srbhije-Teritorilje
Srhije wvan teritorija SAF, kojih je bilo 57,4% od ukupnog brc
op&¥tina u tom klasteru, odnosno 5537 od ukupnog broja opsti
Teritorije.  Takode Jje zizmatajno ufelde opstina iz SR Rosne
Hercegovine i SF Makesdonije. Ma primer, skoro sve opftine istot
Srbije malaze se u ovom klasteru, i to kako one uz tok Dune
(Negotinska krajina), tako i Jjugoistotne opitine prema Bugarskoj,
izuzetkom Fivota, Nisa i Leskovca. Sve ostale nalaze se u ov
klasteru. U zapadnom delu Svbije uéedée ovih opstina bilo je manj
a u ovom klasteru iz tag podrué¢ja su Loznica, Kvupanj, Bajina Rast

Mionica i Sjenica. U SR Bosni i Hercegovini u ovom klasteru
graniéne opstine prema Lici i Krajini, vnpr. Bosanska Krupa, Tit
Drvar, Livno, Duvno itd. i opétine uz tok vreke Drine, ne

Srebrenica, Eajni€fe | opftine naseljene srpskim fivijem kao %toe
Stolac, Nevesinje | Srbac. U SR Makedoniji su to opstine uz bugars
granicu, bez izuzetka. Ritno je napomenuti da u ovom klasteru nij
bile nijedne op¥§tine iz SR Slovenije i SR Svrbije-SAF Vaojvodire.

Drugi klaster kavakteriZfe klasidan imovinski kviminalitet,
ovom klasteru su najzastupljenija kriviéna dela protiv druftvene
privatne imovine dok ostalih dela praktiéno i nema. U ovom klaste
dominivraju opstine iz SR Slovenije, SR Srbije~-SAF Vojvodine i
Hyvatske. &ak 83% opitina Slovenije i 54% opstina Yojvodine nala

5@ u ovom Klasteru. U SR Hrvatsko] ovo ufefde iznosi 37%, i asnov
im Jje zajednifka kavakteristika da se radi o primovrskim .opstivam
koje su mnajviie izloZene takozvanom turistickom kriminalitet
ocdnosno deliktima koji su upeveni kako na turiste, takec i na dcb

koja turisti prisvajaju. Dokaz za owvu konstataciju o ‘turistidi
kriminalitetu nalazimo u €injenici da u ovoj klaster ulaze i Budwva
Tivat iz Crne Gore, iako ovaj klaster nije karakteristi®an
crnogorske opStine.

Tredi klaster karakteri®u kriviéna dela protiv privrede

protiv osnova -socijalisti¢kog samoupravnog druftvenocg uredenja
bezbednosti SFR  Jugoslavije. Dakle, radi se o privrednom
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polititkom kriminalitetu. U njemu se nalazi #ak 72% op¥tina SAF
Kosova i 43% opttina SR Bosne i Hercegovine. Znaéajno je ufedde
opstina iz SR Srbije-teritorije wvan SAF i SR Hrvatske. U grupi
kriviEnih dela protiv privrede najzastupljenija su dva dela, i te
Sumska krada i izdavanje ¢eka bez pokrida. Kod prvog dela radi se @
klasi€nom imovinskom deliktu, s +tim da Jje objekt mnapada Sumsko
dohro, a kod drugog se vadi o specifi¢nom deliktu vezanom za
bezgotovinsko pladanje. U SAP Kosovu je najvede ufedde ¥umskih krada
u odnosu na privredni kriminalitet, dok je u drugim krajevima
najzastupljenije delo izdavanje &eka bez pokrida.

£etvrti klaster kavakteri¥u saobracdajni delikti, pa ga moiema
ustovno mazvati "saobradajnim®. U&e¥ce saobracdajnih delikata u
ukupincm kKriminalitetu je znatno, i krede se negde oko 20%. Posledice
ovih delikata su, kao %5to je dobro poznato, velike. Ilustracije
vradi, proseéno u saobradajnim nesredama u Jugoslaviji ¥ivot izgubi
oko 4,5 hiljada ljudi. U ovom klasteru nalaze se op3¥tine iz svih
republika i pokrajina, a posebno je izrafeno ufe¥de op¥tina iz SR
Crne Gore i u ovom klasteru ih je 56% od svih crnogorskih op%tina.
Kako na¥a najveda magistrala prolazi najvedim delom kroz SR Hrvatsku
i SAP Vojvodinu, bilo je za ofekivati da wjihove op3tine znacajnije
uéestvuju u ovom klasteru, $to se i potvrdilo.

U drugom koraku, u cilju uvitrdivanja outlier-a, krenuli smo
od razudene klasifikacije na 16 klastera. Potvrdena je osnovna
klasifikacija na €etiri klastera, ali su izdvojene atipi&ne opstine.
Te su pre svega aopstine sa malim apsolutnim brojem kriminalaca, pa
je samim tim i distribucija wvarijabli bila poremedena, odnasne,
jedan delikt se javlijao u stvrukturi sa velikim uéesdem, <Eak | po
100%. To su Krefevo (BIH), Zep&e (BIH) i #abar (H), koje svaka ¢ine
klaster za sebe i imaju registrovane dve do tri vrste delikata.

Takode se oformio jo§ jedan klaster koji obuhvata ¢&etirvi
opstine i to Piran (S1), Sremski Karlovci (V), €oka (V) i Nowi
Knefevac (V). Osnovna karakteristika ovog klastera je veoma izralen
imovinski kriminalitet protiv privatnih dobara. Drugim refima, u
ovim op¥tinama Jje naiveda opasnost po imovinu gradana.

Jo¥ dva mala klastera sa izdvajaju. To je klaster %a
izrafenim delima protiv javnog reda i pravnog saobracaja i &ine 9a
Sarajevo-Fale, Nova Gorica i SeXana, i klaster sa izraietin
deliktima protiv spomenika kulture, koji su inade veoma malo
zastupljeni u ukupnom kriminalitetu i to su op¥tine Neum, Dravograd
i Tivat.

Posebno nas je interescvala pripadnost wvelikih gradova
Jugoslavije pojedinim klasterima. Konstatovali smo da se vellki
gradovi grupi¥u u tri klastera, suprotno oéekivanju. 0d togs
klasteru koji smo definisali kao imovinski (drugi) kiaster uflld je
vedina i to: Zagreb, Titograd, Selit, Ljubljana, Skopje, Novi Sad |
Rijeka. U tredem klasteru (politi€ki i privredni kriminilite#t)
na¥li su se Sarajevo i Beograd, a u &etvrtom (saobracajke) Ni} |
Pristina.
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UMESTO_ZaKLJUSKA

Na ovom aestu bizmo se osvinmuli na polazne hipot
uporedujudi ih sa dobijenim vezultatima. Na prvi pogled nasa p
hipoteza nije izdviala ispit. Fo¥li smo od stava da je strukt
kriminaliteta u nevazvijenijim podruéjima veoma bliska strukt
kriminaliteta u  wajrazvijenim podrué€jima, a da se obe do
vazlikuju od strukture kriminaliteta « ostalim, srednje~razvije
podrudjima. Kako se najvedi broj opftina Slovenije grupisao u jed
klasteru, a kosovske opé&tine u drdgom, onda bi se moglo zakljué
da je na% polazni stav bio pogrefan. Medutim, klastsr u kojes su

nafle slovenatke onp¥tive kavakterif¥e imovinski kriminalitet,

deta protiv dru¥tvene t privatne imovine. Klaster u kowe Jje ved
kosovskih opftina kavakterifu dela protiv privrede, ali pre sv¢
Zumske krade, koje u =zvojoj biti jesu imovinski delikti. § dr
stane, srednje Tazvijene opstine jo¥ uvek karakter
*tradicionaini® balkanski kyiminalitet, Prema ‘tome, pola:

hipotezu moiemo u principu smatrati potvirdenonm.

U razliditim eksperimentima broj outlier—a je varirao izme
& i° 54 opStine. Smatrali smo da nam je klasifikacija sa 146 posebr
ktastera dala najbolju sliku outlier—a, jer je u mnjoj 13 opsti
izdvojeno u wnekolikos klasa koje su sa svoje strane bile izrazi
izdvojene od ostalih klastera.

Kona¢no, traecu hipotezu wmofemno smatrati poturdenaom s obzir

da izmedu aposteriorne i apriorne klasifikacije op¥tina posta
visoko slaganje.

Smatramo da je ovo samo pocetni korak u statisti¢kaoj anali
podataka o kriminalitetu wva nivou opstina, 5 tim 5to de nared
zadatak biti uklju€ivanje i ekonomskih pokazatelja.

Najzad, vna ovom mestu bismo cititali autora ‘T"Kvantitavi
kriminologije* (1982, J.Hagana, kaji u uvedu svoje knji
konstatuje: *Ako gu 1960~te i 1970-t2 hile codine tearetsk
inovacija o kviminologiji =~...- onda 1980-te obedavaju da bu

godine netodolo%kih ingvacija®. Zinjenica je da kvantitavni aeto
zauzimaju sve vainiis mesto u velikom broju dru¥tvenih disciplin
pa ovaj rad treba posmatvrati kao pokuf%aj iskazivanje savremeniji

metodoloskog pristupa kod istraZivanja kvriminaltiteta kao masov
druftvene pojave. Frimenjena statistifka analiza (klaster anali
iLi teorija klasifikacija) do sada je bila primenjivana u nek
istragivanjima gevijantnih pPonaZanja. Razvo! informaciol
tehnologije omogudio je da se vrie mnogobrojni testovi kako ¢
klaster—-analizom tako 1 da drugim statistiékim analizama, sve d¢
dobijeni vrezultati ne budu u funkciji postavlijenog istrafivatke
zadatka. Stoga smatvamoc da je odista neophodan pomak u  prave
testirvanja i primnene wmetoda kvantitativne analize u kriminolofki

istraZivanjima, utolike pre 35to tehnolo¥ki razvoj omogudava svakc
proseénom kovisniku (user—u) brzo, efikasno | raznovrsno testiran)
i onih metoda sa kojima je samo delimi&no upoznat, ali koji uz pomc
predmetnog. struénjaka postaju sasvim bliski.
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FRILOG -

FRIFADNOST OF:TINA SFR JUGOSLAVIJE FOJEDINIM KLASTERIMA

SR ROSMA I HERCESOVIMA

Ranovidi
Banja Luka
Eihad
Rijeliina
Rileds
Bonsanska Dubica
Bosanska Gradifka
Rosanska Krupa
Bosanski Brod
Bosanski Nowvi
Bosanski Felrovac

i

[a)

WG

Bosanski %amac
Bosansko Grahovo
Rratunac
Brékao

Breza
Bugojino
Busovada
Cazin
Cajnice
tapljina
telinac
Eitluk
Derventa
Doboj

Donji Vakuf
Titov Drvar
Duvne

Foda
Faojnica
Gacko
Glamod
Goraide
Gornji Yakuf
Gratanica
Gradafac
Grude

Han Fijecgak
Jablanica
Jajce
Kakanj
Kalesija
Kalinovik
Kiseljak
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Kladanj
Ljué
Konjic
Kotor Varos
Krefevo
Kupres
LaktaZi
Listica
Livno
Lopaie
Lukavac
Lijubinje
Lijubuski
Maglal
Modriéa
Mostar
Mrkonjid Grad
Nevecinje
Od%ak
lovo
Ora¥je
Fozusje
Fyijedor
Frnjavor
Frozor
Fucarevo
Rogatica
Rudo
Sanski Most
Sarajevo-CTentar
Savajevo—-Had¥iid
Savajevo-Ilidias
Sarajevo-Ilijas
Sarajeve-Novi grad
Savajevo-Novo farajevo
Sarajeve-Fals
Savajevo-Stavi
avajevo-Trnovo
farajevo-Vogosda
Skender ¥Yakuf
Sokolac
Srbac
Svebrenica
Srebrenik
Stolac
sekovidi
S5ipovo

gvad
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Teslid
Tafan)
Travnik
Trebinj=
Tuzla
Ugljevik
Yared
Yelika Kladu%a
Visoko
Visagrad
Vitez
Vlasenica
Zavidovidi
Zenica
Zvornik
fepte
fivinice
Neum

Rar

Rijelo polje
Rudva

Dani lovgrad
¥abljak
Ivangiad
Kolagin
Kotor
Mojkovac
Nik§id
Plav
Flufine
Flieviia
Rofaj

Tivat
Titograd
Ulcinj
Herzeq Mowvi
Cetinie
Favnik

SR HRVATSKA

Beli Manastir
Henkovac
Riograd
Bjelovar
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BRI

Brad

Buje

Ruzet
Crikvenica
Eabar
cakovec
tazma
Daruvar
Donja Stubica
Delnice
Donji lLapac
Donji Miholjac
Drni#
Dubrovnik
Duga Fesa
Dugo Selo
Dvor
Djakovo
Djrudievac
Garefnica
Glina
Gospid
Gradac
Grubi¥no Folis
Hvayr
Tmotski
Ivanec
Ivanid Grad
Jastrebarsko
Karlovac
Klanjec
Knin
Koprivnics
Koréula
Kostajnica
Krapina
Krifevci
Kk

Kutina
Labin
lL.astovo
Ludbreg
Makavska
Metkowid
Nasice

Nova Gradifka
Novi Marof
Novska
Obrovac
Ogutlin

Omis
Opatija
Orahovica
Dzijek
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Ototac

Ozalj

Fag

Fakrac

Fazin

Fatrinja
Fodravska Slatina
Fored

Fula

Rab

Rijeka

Rovinj

Samobor

Senj

Sesvete

Sinj

Sisak

Slavonskas FoZega
Slavonski Brod
Slunj

Split

Sibenik

Titova Korenica
Trogir

Valpovo

Varazdin

Velika Gorica
¥inkovci
Virovitica

Vig

Vojnid

Yrhovec

Vrbovsko
Vrginmost
Vrgorac

Vukovar

Zabok

Zadar
Zagreb-Centayr
Zagreb-¢&irnomerec
Zagvreb-Dubrava
Zagreb-Maksimir
Zagreb-Medvesfak
Zagreb-Novi Zagreb
Zagreb-Fesdenica
Zagreb-Susedgrad
Zagreb-Tresnjevka
Zagveb-Trnje
Zapresid

Zelina
Zlatar-Ristrica
fupanja
Cres-Lo&inj
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Fregrada
Kavdeljevo

SR MAKEDNONIJA

Rerovo

Eitola

Rrod
Valandova
Vinica
Pevdelija
Gostivar
Debar

Deléeva

Demir Hisar
Kavadarci
Kigevo

Ko&ani
Kratovao

Kirriva Falanka
Krufeva
Kumanovo
Negotino
Ohyid

Frilep
Frobistip
Radovi®

Resen

Sveti Nikole
Struga
Strumica
Tetovo

Titov Veles
Stip
Skopje-Gazi BRaba
Skop je-Kavpns
Skopje-Kisela Voda
Skopje~-Centar
Skopje-tair

SR SLOVENTIJA

Ajdoviééina
Breiice
Celje
Cerknica
Ernomel ]
Domfatle
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Dravograd

Gornja Radgona
Grosuplije
Hrastnik

Idvija

Ilirska Ristrica
Izola

Jesanice

Kamnik

Kotevie

Koper

Kranj

Kr$ko

La%sko

Lenart

Lendava

Litija
l.jubljana-EeZigrad
Ljubljana-Center

Ljubljana-Moste~polje

Lijubljana-%iska

Ljubljana-Vi¢ Rudnik

L jutomer

l.ogatec
Maribor-Fesnica
Maribor-Fobreije
Maribor-Rotovi
Mar ibor-RuZe

Mar ibor-Tabor
Maribor-Tezno
Metlika

Mezirje

Murska Sobota
Nova Gorica

Novo Mesto

Ormoi

Firan

Fostojna

Ftuj

Radlje ob Drawi
Radovijica

Ravne na Kovoiken
Ribnica

Sevnica

Sefana

Slovenj Gradec
Slovenska Ristrica
Slovenske Konjice
sentjur pri Celju
t¢kofje Loka
Smavje pri Jel%ah
Tolmin

Trbovlje

Trebnje
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Triie

Velenje
Vrhnika
Zagorje ob Savi
falec

SR SRREIJA-TERIT.VAN SAF

Beogirad
Earajevo
Voidovac
Vraéar
Grocka
Zvezdara
Zemun
Lazarevac
Mladerovac
Novi Beograd
Obrenovac
Falilula
Savski Venac
Sopot
¢ukarica
Stari Grad
Rakovica
Aleksandvrovac
Aleksinac
Arandjelovac
Arilje
Rabufnica
Bajina Radta
Ratoé&ina
Bela Palanka
Blace
Bogatid
Rojnik

RBol j=2vac

Bor
Eosilegra
Brus
Bujanovac
Valjevo
Varvarin
Velika Flans
Veliko Gradiste
Viadimirci
Viadié€in Han
Viasotince
Viranje
Yrnjac€ka Banja
GadZin Han
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Golubac

Gornji Milanovac

Despotovac
Dimitrovgrad
Doljevac
fabari
faqubica
fitoradija
Zajeéar
Ivanjica
Kladovo
Knid
KnjaZfevac
Kosjerid
Koceljeva
Kiragujevac
Kraljevo
Kyupanj
Krulevac
Kurfumlija
Kufevo
Lajkovac
Lebane
Leskovac
Loznica
Lucani
Ljig
L.jubovija
Majdanpek
Mali Zvornik
Malo Crnide
Medvedja
Merofina
Mionica
Negotin
Nig

" Nova Varo#
Novi Pazar
Osefina
Faradin
Fetrovac
Firot
Fofarevac
Fofega
Frefevo
Priboj
Prijepolje
Frokuplje
RaZanj
Rada

Ratka
Rekovac
Svetozarevo
Svilajnac
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Surljig
Sienica
Smederevo
Swedevrevska Palanka
Sokobanja
Surdulica
Titovo Uiice
Topola
Trgoviste
Trstenik
Tutin
didevac
c¢uprija

Ub

Crna Trava
gajetina
catak

Zabac

SAF KOSOVO

Vitina
Yuditrn
Glogovac
Gnjilane
De&ane
Draga?®
Djakovica
Istok
Kaganik
Klina
Kosovska Kamenica
Kosovska Mitrovica
Leposavid
Lipljan
Orahovac
Fed
Fodujevo
Frizven
Frigtina
Srbica
Suva reka
Urosevac

SAP VOJVODINA

Ada
Alibunar
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Apatin 2 Opovo

Rag 4 Odzaci

Badke Falanka 2 Fantevo:

ERacka Topola 2 Fedinci

Batki Fetrovac 2 Flandidte

Rela Crkva 3 Ruma

Beotin 2 Senta

Becej 2 Setan]

Titov V¥rbas 4 Saomboyv

Vriac 4 Srbobran

fabal] 2 Sremgka Mitrovica
fitiste 2 Stara Fazova
Zrenjanin 2 Subotica

Indjiia 4 Temerin

Irig 4 Titel

Kanjifa 2 toka

Kikinda 4 Fid

Kovat&ica 4 Novi Sad-Detelinara
Kovin 4 Novi Sad-Liman

Kula . 2 Movi Sad-Fetrovaradin
Mali Idjos¥ 2 Novi Sad-~Fodunavlje
Nova Crnja 2 Novi Sad-~Slavilja
Nov! Hele) 4 Novl Sad-Srem.Karlovei
Novi Knaelevac 2 Novi Sad=-Stari Grad
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